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Resuma O objetivo principal deste trabalho é identificar determinantes econémicos e
sociais dos crimes de homicidio em Aracaju-SE. é&lesntido, utilizaram-se 0s seguintes
métodos: um modelo de regressao linear para esstfichcdo sob um processtepwisee

um modelologit para analisar como esses determinantes afetanmaaces a favor e a
probabilidade de ocorréncia de homicidio, bem comefeitos marginais das variaveis sobre
essas probabilidades. As variaveis explicativaa partaxas de homicidio foram desocupacéao,
falta de confianca na policia, infraestrutura dpoe® e saude, postos de policia, escolas,
insuficiéncia de renda dos habitantes, relaca® gonvens de 15 a 24 anos e de 15 a 19 anos e
0 tempo em que as pessoas vivem no bairro. Destreadaveis, a relacdo entre jovens
mostrou-se mais importante na explicacdo das tdgasomicidio. Os resultados em geral
apontaram que as teorias da Desorganizacdo Sodal Escolha Racional sdo mais bem
identificadas para explicar os crimes de homicidéms Aracaju, porém, as teorias do
Aprendizado Social, do Autocontrole e do Contrabei& tém seus méritos na explicacdo dos
crimes devido ao efeito expressivo dos jovens esgltados.

Palavras-chave Criminalidade; Taxas de Homicidio; Aracaju-SE
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Abstract: The main aim of this paper is to identify the mamical and social determinant of the
murder crime in Aracaju-SE. In this sense, theofelhg methods were used: a model of linear
regression for that identification under a stepwpsecess; and #ogit model to analyze as those
determinant affect the chances in favor and thdoghiity of murder occurrence, as well as the
marginal effects of the variables on those prolitadsl The explicative variables for the murderesx
were unemployment, lack of confidence in the podind in the justice, sport and health infrastrustur
posts of police, school, insufficiency of inhabitarincome, relationship between youths of 15 to 24
years and 15 to 19 years and the time in thatelo@lp live in the neighborhood. Among the variaples
the relationship among youths was shown more impbrn the taxes of murder explanation. The
results in general appeared that the theorieseoBtitial Disorganization and of the Rational Choice
they are better identified to explain the crimedomicides in Aracaju, however, the theories of the
Social Learning, of the Self-control, and of theci@bControl they have their merits in the explaomat

of the crimes due to the youths' expressive effetite results.

Keywords: Criminality; Taxes of Murder; Aracaju-SE
1 Introducéo

O crime, entendido como ato contrario as leisa®@ morais, € um dos temas que
mais incomodam as sociedades, em qualquer lugao@£éSeus complexos condicionantes
dependem muito de como 0s incentivos econOmicosaim@ sociais sao tratados pelos
agentes.

Um dos tipos de crimes que mais incomoda € o lidmjga que atenta sobre a vida
dos membros da sociedade. No Brasil, segundo Viisis€010), entre 1997/2007, o nimero
total de homicidios registrados passou de 40.564 $A4707, que representa um incremento
de 20%, superior ao crescimento da populacéo pesgelo, que foi de 16,3%. Nesse mesmo
periodo, 0 ano com maior numero de homicidios ®i3com 51.043 casos, encerrando uma
escalada ascendente dos anos anteriores. Contado,todos os municipios brasileiros
ajudaram a encerrar esta escalada. Aracaju, capitgipana, foi um desses casos. A capital
tinha uma taxa de homicidio de 19,3 por 100 miitaakes, em 1997, ocupando a 232 posicéo
entre as capitais brasileiras. Ja em 2007, Aragteggou a dobrar essa taxa (38,9 por 100 mil
habitantes), assumindo a 112 posicaoamking Diante desse cendrio, este artigo tem como
problematica de pesquisa entender quais sdo ostaspecondmicos e sociais que mais
interferiram na criminalidade em Aracaju e que dbhgem teorica melhor explica a
criminalidade dessa cidade, a partir daqueles &spec

Neste artigo, utilizaram-se dados disponibilizagos Lemos, Santos Filho e Jorge
(2005), que procuraram entender a criminalidadeAeataju a partir da analise do crime
contra a propriedade, enquanto neste trabalho aeuavancgar e entender a criminalidade a

partir docrime contra a pesso Portanto, o objetivo deste estudo € identifasaprincipais
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determinantes sociais e econémicos da taxa de fdimiem Aracaju e analisar como estes

interferiram em sua ocorréncia. Tal objetivo dews alcancado pela inferéncia sobre
variaveis econdmicas e sociais disponibilizadas g@&ses autores. Procura-se, também,
apontar que abordagem tedrica poderia explicarmimalidade que ocorreu em Aracaju,
baseando-se nos resultados do estudo. Por fintudoeanalisa as chances de ocorréncia das
taxas de homicidio bem como as variagbes de phalede meédia associadas a essas
ocorréncias. O alcance de tais objetivos perm#elver o problema de pesquisa e entender
melhor a realidade da criminalidade neste municipioque pode otimizar 0 uso dos
instrumentos e os resultados de politicas publozzss.

Além desta introducéo, o presente trabalho esidalem quatro se¢fes, quais sejam:
na Secdo 2 apresentam-se as principais teoriasiord@as a criminalidade e seus
determinantes. Na Secéo 3, apresentam-se 0s matelo8micos de crime e a descricdo dos
dados utilizados. Os dados sao analisados e dissutia secéo 4. Por fim, apresentam-se em
seguida as principais conclusdes do trabalho.

2 Aspectos gerais das teorias sobre criminalidadeseus determinantes

A exposicao das teorias, a seguir, pretende darindicacéo geral dos determinantes
da criminalidade. Em cada situacdo, a abordageanfeiga de forma resumida, haja vista que
0 espaco para uma exposicdo mais completa nddaedtaracordo com a natureza deste
trabalho. Por outro lado, pode-se recorrer a tileaacitada no texto para um aprofundamento
de tais teorias.

Cabe ainda dizer que as teorias a serem expo&tassgotam todo o arcabouco
tedrico sobre a criminalidade, que tem interfaam doversas areas do conhecimento, como a

Geografia, a Biologia, a Psicologia e as Ciénaimilitas.
2.1 Teoria da Desorganizacao Social

A Teoria da desorganizacdo social € uma abordaggémica, cujo foco de discusséo
parte das comunidades locais que representam umleamsistema de redes de associagdes
formais e informais, de relagdes de amizades, peseos e de todas as outras que contribuam
de alguma forma para o processo de socializac@aleiacao do individuo. Desse complexo

resultariam causas comstatus econémico, heterogeneidade étnica, mobilidadeakoci
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desagregacao familiar e urbanizacao, que ditareatdes promotoras do controle social ou

sua falta, ou seja, o crime derivaria da desorggéz dessas relacgdes.

Os estudos empiricos realizados por Sampson e §1@@89), considerando esse
enfoque, definiram como variaveis dependentes asaf@ncias de cinco tipos de crime
diferentes (assaltos e roubos de rua, violéncipgbexda por estranhos, arrombamentos e
roubo auto-imputado e vandalismo) e mais o total vitenizacdes. Como variaveis
explicativas témstatus socioeconémico, heterogeneidade étnica, estabdidadidencial,
desagregacao familiar, urbanizacdo, redes de aenikazhl, grupos de adolescentes sem
supervisao e participagao organizacional.

A conclusdo geral que esses autores extrairam stoslos usando a Teoria da

Desorganizacdo Social seria a favor de uma relaggativa entre crime e coeséao social.
2.2 Teoria da Associacao Diferencial (Teoria do Agndizado Social)

A Teoria da Associacao Diferencial discute os @ssos pelos quais os individuos
determinam 0s seus comportamentos, principalmemteng, tomando como base suas
experiéncias diante situacbes de conflito. O radolt favoravel ou desfavoravel do
comportamento desses individuos seria captadotexra¢gdes pessoais com familia, amigos e
o resto da comunidade. O impacto desses agenteanteumls interacdes sobre o
comportamento dos individuos ocorreria de formarétal e seria captado por uma variavel
latente conhecida conueterminacéo favoravel aos crim@FCs), derivada da conjuncéo de
uma série de variaveis.

Bruinsma (1992) e McCarthy (1996) encontraram &wihs favoraveis a existéncia
daDFCse enfatizaram o fato de que o que também motlegigma tal comportamento é o

contato com métodos e técnicas criminosas.
2.3 Teoria do Controle Social

O enfoque da Teoria do controle social € 0 qua tevindividuos a ndo cometerem
crimes. Discutem-se 0s determinantes sociais qlevam a ser dissuadidos de cometer atos
ilicitos, focando-se no chamado controle socialstbleas interacfes das pessoas com a
sociedade, ou, mais precisamente, na crenca e rdamoia desses individuos no trato ou
“pacto de harmonia social,” determinariam a propende o individuo tornar-se ou ndo um

criminoso. Assim, quanto mais as pessoas inteegisom a sociedade, envolvendo-se em
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situagOes participativas relacionadas com valoregmas do corpo social, menores seriam as

chances de elas cometerem crimes.

Empiricamente, procura-se trabalhar a Teoria doti@Gle Social a partir de pesquisa
de domicilios, na qual encontram as informacfea pkborar aBFCs usadas nos modelos
analiticos. Tais varidveis dizem respeito a acqrdemncas nos valores etc., mensurados de

forma indireta. Agnew (1991) procedeu assim, a@atma delinquéncia juvenil.
2.4 Teoria do Autocontrole

A teoria do autocontrole foi desenvolvida por @Gettson e Hirschi (1990), e centra a
discussdo em mecanismos psicologicos desenvolpiologdividuos ainda na fase infantil a
pré-adolescéncia, e que seriam capazes de determasithances de eles se comportarem, ou
nao, de forma desviante.

Caso se tornasse criminoso, as motivacbes paraartatmalidade viriam de
deformacbes no processo de socializacdo do individinda quando crianca. Tais
deformacdes derivariam de um conjunto de deficé&neim sua educacéo, principalmente as
relativas aos pais, que foram incapazes de imputels e puni¢des, seja por consequéncia da
falta de uma supervisdo mais proxima, seja pelagligé@acias eventuais sobre o
comportamento da crian¢a, endossando 0 seu comata egoista.

Segundo Gottfredson e Hirschi (1990), o resul@d@ona formacédo do mecanismo de
autocontrole faria com que o individuo passassgilaraima persistente tendéncia de agir
baseado em seus proprios interesses, com visthteacdo do prazer no curto prazo sem
considerar eventuais consequéncias de longo prame empactos de suas acbes sobre
terceiros.

Uma DFCs precisaria ser criada para mensurar os efeitogndaformacédo do
individuo, devido a falta de controle sobre sewos atiminosos. Entretanto, uma dificuldade
importante da teoria esta no fato de que é difimia Unica variavel explicar um conjunto tao
grande de comportamentos desviantes. Os trabathpsieos, normalmente, baseiam-se em
entrevistas individuais a procura de evidénciafalia do autocontrole.

No trabalho de Gibbs, Giever e Martin (1998), ei@am-se evidéncias, mesmo

parciais, que comprovam a teoria como explicateva@linquéncia.

2.5 Teoria Interacional
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A Teoria Interacional parte do principio que on®i decorre de um processo

interacional dindmico. Ela vai além de ver o aititd como resultado de fatores e processos
sociais, procurando entendé-lo como causa e co@seigude varias relacdes reciprocas que
se desenvolvem ao longo de um periodo.

Entorf e Spengler (2000) destacaram que ha daisesl®s importantes que suportam
essa abordagem: a perspectiva evolucionaria e esofreciprocos. A perspectiva
evolucionaria consubstancia-se pela presuncao guene ndo seja uma constante na vida do
individuo, mas um processo em que a pessoa inieiasvidade criminosa em torno dos 12
ou 13 anos (iniciacdo), aumenta o seu envolvimemtdais atividades por volta dos 16 ou 17
anos (desenvolvimento), finalizando esse procegsosa30 anos. Os efeitos reciprocos dizem
respeito as virtuais endogeneidades das variaxplgativas entre si e delas com relacdo ao
que se deseja explicar. Os modelos interacionamnaimente, sao inspirados a partir das
teorias da associacdo diferencial e do controléalsogue sugerem as variaveis a serem
utilizadas.

Vérios trabalhos conseguiram encontrar forte eM@édos efeitos reciprocos sobre a
criminalidade. Essas evidéncias sdo confirmadas getvey elaborado por Thornberry

(1987), os quais contém discussdes acerca de Uudosshteracionais que ele identificou.
2.6 Teoria da Escolha Racional

Em Economia, Gary S. Becker (1968) escreveu uigoaseminal sobre criminalidade
intitulado Crime and Punishment: An Economic AppraaSkgundo este autor, tudo o mais
constante, um aumento na probabilidade de detedgadpessoa ou em sua puni¢cao, se
condenado, deve diminuir o numero de ofensas (sjinmmetidas por ele. Mais
formalmente, uma pessoa comete uma ofensa se w@wiktade esperada excede a utilidade
gue ele pode obter pelo uso de seu tempo e ogtassps em outras atividades.

Ha uma funcéo que relaciona o numero de ofensasldaduo a sua probabilidade de
condenacdo, a sua punicdo se condenado, além des aatriaveis, tal como sua renda

disponivel nas atividades legal e ilegal, a fregigéde prisdo, voluntariedade etc., ou seja,

0; = Op(pj. fr. 1) (1)
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em queQ; € o numero de ofensas em um periodo particplag a probabilidade de

condenacapor ofensaf; € a puni¢do por ofensaugrepresenta todas as demais influéncias
além dep; ef;.

Se condenado, o ofensor (ou criminoso) phgaela condenagdo por ofensas. Um
aumento enp; ou f; deve reduzir a utilidade esperada de uma ofersssien deve tender a

reduzir o nimero de ofensis:

0. - ag; 0

iap 2
0 = %9 « 0

TR (3)

O efeito no componente da mudanga em algum comp®mey; pode também ser
antecipado. Por exemplo, um aumento na renda digglama atividade legal ou um aumento
na obediéncia da lei, devido a educacao, pode ireglirzcentivo a entrada na atividade ilegal
e, assim, deve reduzir o numero de ofensas.

O numero total de ofensas é dado pela soma deQoealeve depender g f; e u.
Por simplicidade, Becker (1968) considerou a mddses valores, ou sef,f eu, de forma

que a funcao ofensa fosse escrita como:

0 =00, f.u) (4)

Esta funcdo assume o0 mesmo tipo de propriedadefudgdo individual,
particularmente em sua relacdo negativa @mf e mais responsiva que a funcéo ofensa
individual se, e apenas se, os ofensores (ou asug) em equilibrio tém preferéncia ao
risco.

Em suma, foi nessa abordagem que Becker (1968nwv@seu suas hipoteses de

racionalidade. Para ele, o potencial criminosoestér uma escolha entre cometer ou ndo um

! Segundo Becker (1968), a utilidade esperada detimento de ofensas é definida como

EU; = py{}f -1 41— ; }U{‘i’}

em queY; é sua renda de uma ofensk;é sua funcéo utilidadg; € a probabilidade de condenacaf & um

“equivalente monetario da punicdo”. Entdo, seguBelcker:
- U <0 = iy —f) <o
_ = : | J— _.'. —_ _.'. _.'. < _ = —-;t}-ll. - | — _.'. <
ap / e OF; J

enquanto a utilidade marginal da renda é positiva.
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crime, optando por pratica-lo se ele compensan &#me compensar ou ndo, dependera do

grau de aversao do individuo ao risco, da apostaotiica criminal de dissuasao, por via da
probabilidade de ser punido, e/ou o tipo e duratg@igpena. Isto quer dizer que o nivel de
crime nao depende apenas da eficiéncia da politis eecursos investidos nela.

Ehrlich (1973) acrescentou a teoria a decisdo divitluo sobre qual deveria ser a
alocacao 6tima do seu tempo em torno do mercadunoso e legal. O modelo formal que
ele desenvolve explica que um individuo pode vataometer crimes, mesmo depois de ter
sido detido e castigado. Pode-se dar o caso dep@sunidades legais desse individuo
diminuir, 0 que poderia leva-lo a reincidéncia.tBioto, essa reincidéncia pode-se dever ndo a
“miopia” ou a irracionalidade do infrator, mas siegmente as suas oportunidades.

Block e Heinecke (1975) mostraram que os resultddesoportunidades de ganho no
mercado legal seriam validos somente se existiggegmos equivalentes das atividades legais
e ilegais e se esses fossem independentes dalrivigueza. Mostraram também que, mesmo
que existam diferencas éticas e psicologicas eiadwno processo de decisdo do individuo
sobre a escolha entre as atividades legais e slegaiferta de crimes deveria ser formulada
por uma estrutura de preferéncias multifatoriak lpvasse em conta outros aspectos além da
renda.

Trabalhos empiricos, geralmente, utilizam como idvais explicativas da
criminalidade os salarios, a renda familiar peritea@m desigualdade da renda, o acesso a
programas de bem-estar social, a eficiéncia dacipplb adensamento populacional, a

magnitude das punic¢des, a inércia criminal, o apizewlo social e a educacéo.
3 Modelos econdmico-sociais de criminalidade pararounicipio de Aracaju

O crime é o género de atos ilicitos, cujas espé&mematerializam em roubo, furto,
latrocinio, homicidio, corrupgéo etc.. E necessagiaste impossivel conseguir registrar todos
esses atos, algo similar ao que acontece com resat@es econbmicas e, assim como esta,
usam-seproxiespara medi-los. Isso se deve ao fato de os dadwe saminalidade estarem
fortemente vinculados a assimetria de informacaalarpelo criminoso e aos subresgistros de
ocorréncias junto as autoridades competentes. Uamgvel muito usada é a taxa de
criminalidade, que geralmente € medida pelo sofneadids delitos pelo nimero de habitantes
em determinado local e periodo.

As espécies de crimeprpxie9 e respectivos determinantes, por sua vez, jarsae

bem definidas, pelo menas priori. Entretanto, testar a pertinéncia de cada te@szrda
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anteriormente € um trabalho dificil de ser feitd,que boa parte das varidveis ndo esti
prontamente disponivel. Esse fato acaba por cauos@r especificacdo nos modelos
economeétricos devido, principalmente, a omissaeagi@veis quandproxiesndo podem ser
utilizadas, apesar de, em casos particulares,ossiyel obter modelos explicativos das taxas
de criminalidade sem tornar os estimadores vies&wsoutro lado, a disponibilidade parcial
das variaveis torna dificil a indicacdo de umaigeexplicativa do fendmeno da criminalidade
sem que se deixem oportunidades para criticas sahreonformidade.

Lemos, Santos Filho e Jorge (2005), ao estudamanalidade em Aracaju, partiram

do seguinte modelo para apresentar os determindatesa de criminalidade:

Taxa de criminalidade = fi U, Y, IG, Tm, Infra, Conf, EFzeol, EF,
, (®)
) ) () G ¢ ¢ ¢ ) *)

em que 0s sinais em parénteses sdo esperados domepas das variaveis e U =
desocupacgaoY = renda;lG = concentracdo da rendam = vinculo com o bairroinfra =
infraestrutura do bairrdConf= confianca nas instituicées; Escol = nivel deokstlade;EF

= estrutura familiarJOVEM= estrutura etaria; Bens= densidade demografica.

Algumas dessas variaveis sdo usadas nos trabalimpdricos para explicar a
criminalidade, segundo as teorias apresentadasicantente, ou sdo versdes aproximadas
dessas grandezas. Assim, as variakkisConf EF e Tm sdo utilizadas peldeoria da
Desorganizacdo SocialY, IG, Escol Infra e Dens pelaTeoria da Escolha Racionak
JOVEM pela abordagem ddAprendizado Social, Autocontrole, Controle Social
Desorganizacgéo Socialo que importa dizer que tais abordagens estati@@cordo com 0s
resultados desse autor, mesmo de forma indiregacgap

A partir da expresséao (5), os autores afirmaranesBmado dois modelos: um para o
crime contra a propriedade e outro para o crim¢ra@pessoa. “Nao se apresentou nenhuma
equacao para tais modelos” e, para 0 segundo, iBsp@ente, “ndo se apresentaram
resultados”. Entretanto, fica subtendido que aasae crime contra a propriedadéero) e
as taxas de crime contra a pessuan(ig sao formas alternativas de medir a criminalidade

portanto, possuiriam determinantes semelhantea.dest

2 Uma descrigéo mais detalhada das variaveis queaga no trabalho encontra-se na segéo 3.

% Lemos, Santos Filho e Jorge (2005) chama a variE®®EM de FETA. Preferiu-se chama-la de JOVEM
devido essa variavel ser formada por pessoas jovens

* Para uma discusséo dos trabalhos empiricos sdbmmalidade e suas varidveis determinantes, vequ@éra

e Lobéo (2003) e Santos (2006).

Revista Economia & Gestdo — v. 11, n. 25, jan.faPdil1 70



PUC Minas  E&G -REVISTA ECONOMIA E GESTAO ISSN 1984-6606
O presente trabalho prop6s um modelo que explicassmusas gerais das taxas de

criminalidade em Aracaju, avaliando-o a luz dasiésoapresentadas. Neste caso, usar-se-a o
modelo ajustado por Minimos Quadrados OrdinarioQ@| sob o processstepwise para
tentar apontar os principais determinantes e asate@ue mais aderem aos resultados
encontrados.

Os resultados terdo como base um molieltng® para se definirem os determinantes
estatisticamente significativos das taxas de haloisiem Aracaju, dentre as dezenoves
variaveis apresentadas no trabalho de Lemos, Sé&iltas e Jorgg2005). Desta forma, o

modelo a ser utilizado é expresso por

homic; = g + Nyinl; +nInk; + nzinG; +ngInTm; +nsIninfra; + ngInConf; + n; InEscol; + +ng In El

(6)

ou, usando a notagao dos resultados do modeloagusémdo neste trabalho, tem-se

CHOMICZ i =n,0+n,1 TDHOMZi +1,21nZDESEMPZ i + 1,3 InTDESPOLZ i + 1,4 In ZESPORTEZ i

(6.1)

em queDHOM €& umadummyque é colocada no modelo para captar os efeitanitiers
sobre a variavdhomic. Anotacdes das expressdes (6) e (6.1) estdo ndrQladescritos na
fonte de dados deste trabalho.

A variavel homic € umaproxy para medir a criminalidade e @s sdo parametros
populacionais cuja estimacdo sera feita por MinilQosdrados Ponderados (MQP), para
correcdo do problema de heterocedasticidade peesestdado$.

Outra contribuicdo no estudo da criminalidade emacAju € a analise do calculo das
chances a favor de ocorréncia ou ndo de homiaiidi®,probabilidades de sua ocorréncia e
suas variagcbes a partir de mudancas nas varidegendentes. Para isso, parte-se da
transformacaada varidvehomicem variavel de resposta bindn@amb de forma que seomb
= 1, o homicidio ocorreu, e goomb=0, ndo ocorreu em determinado bairro de Aracaju.
Considerando um modelo logistico, a probabilidadénamb=1 (Pi), ou chance a favor, &

dada por

® O uso do logaritmo visou minimizar a heteroceditkide presente no modelo e para obter elasticiddele
forma direta.

® Far-se-&0 testes para a detecgéo de heterocattaigia partir do método de White, mas poder-siizan do
método de Breusch-Pagan-Godfrey (BPG) como aliematWhite.
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P.=E(homb=1¥)= — P, = E(homb = 0J¥,) = —
1 4 HpEsrpi &0 ou 1 + =0 ,

(7)

em quel: = ka + k.4 +8; | senddk, e k os parametros populacionais a serem estimaiddss,
o termo de erroX € a matriz de variaveis explicativas e 2,7182818.

A expressao (7) garante que o valorRjse situe entre 0 e 1, mantendo uma relacéo
nao linear com X.

Por conseguinte, a probabilidadehadenb=0 (1 -P;) foi dada por:

1-P =(1-Ejlhomb=0|X;)=

14 &'

(8)

Ao manipular (7) e (8), chegou-se a razao de @wmadavor

P

1-p, ¢
9)

Ao aplicar o logaritmo em (5), encontrou-se:

P.

(10)

A expressao (10) € o modelo logistichje® oLogit , ou o logaritmo das chances a
favor.L; € linear em X, mas suas probabilidades ndo g&&oe esta € determinada por (7).
Fazenddt: = homb; | 0 modelo logisticdin-log, usado neste trabalho pbde, entao, ser

escrito por

homb;, = kg + Eynl, + koin¥ 4+ koInlG + ke InTm; + ks Ininfra; + kg InConfi; +k- In Escol; + +kgIn

(11)
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Oou mais precisamente, segundo as notacdes dotdesuteste trabalho,

HOMB,; = kg + ky DHOM, + k4 In DESEMP, + ks In DESPOL; + k; In ESPORTE? + k- InJOVEM, + +k:In!

(11.1)

O método de estimacdo desse modelo € o procedim& linear de Maxima
Verossimilhanca (MV). Na oportunidade, usar-se-@ariz de covariancia de White para
resolver o problema da heterocedasticidade e agastatistico a ser usado para os calculos
é o Eviews 7.0.

Um dos problemas desse modelo esta em seus intésadle ajustes, mais
precisamente naqueles que apontam o sucesso @agisem prever os resultados binarios,
ou classifica-los corretamente. Dessa forma, unsaedtatisticas mais usadas para superar a
dificuldade é o R2 Count que informa a proporcdo de acertos dentro dd detaespostas
binarias apresentadas.

Dado este aspecto, estabelecem-se duas regrassafemithacdo, ou deandlise
discriminante alternativas ao modellmgit. A primeira usa as mesmas variaveis logit
selecionadas no processepwisgmodelodsl) e a segunda, por este mesmo processo, mas de
forma independente dogit (modelodsi)’. Neste Gltimo caso, usar-se-d0 aquelas variaveis
que mantém correlacdo importante ou maior poderexiglicacdo dentro da funcao
discriminante. O objetivo do procedimento é obt&2dCountdo modeladsl e do modelalsi
e confrontar com o ddogit . Isso permitira duas coisas: 1) Testar a capaeidiel
classificacdo ddogit a partir da comparacdo com os modedss e dsi; e 2) Fornecer
alternativas de classificacédo a partir desses roedi$criminantes.

Para esse trabalho, os modelos discriminasfgée dsi serdo estimados com base na
teoria das probabilidades. Buscar-se-4 minimizatimero de classificacdes incorretas, ou
seja, o erro de dizer que um elemento pertencepalggio 1 (um), quando, na verdade, ele
pertence a populacao 2 (dois), apontando-se qa&igveis mais ajudam na classificacao e
partindo da necessidade de saber se as médiassdgujmos provém de distintas populagdes.

Por isso, dadas duas médias amostrais, tém-se:

" Em que dsl quer dizer: d=discriminante sepwisee I=logit (esta informa que se utilizaram as mesma
variaveis dologit, que por sua vez usou o procestepwisg e dsi quer dizer: d=discriminante,stepwisee
i=independente (ou seja, selecionada independenterda selecastepwisedo logit).
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Ho:lty = lia
Hyzpy # g (11.2)

SeHo nédo for rejeitada, as médias serdo estatisticarigotis, sendo oriundas da
mesma populagédo. v for rejeitada, terdo dois grupos de duas poputacde

Segundo Manly (1994), a forma mais simples de robt@a funcdo capaz de
discriminar os grupos é pela combinagéo liféaxra'* das variaveis' , que caracterizam
os elementos dos grupos, determinando os coefsianta, ..., & (M=numero de variaveis
explicativas), que tornam maximas tanto a homogewe das variaveis dentro de cada grupo

guanto a heterogeneidade entre os grupos. Um duxloseé o de Fisher, que toma como

principio fundamental a determinacédo de uma ou nmithinacdes lineares das variaveis

dadas por:

'5«' = IQ:l)-ffl:' + aixii + + QJEX!!::'
(11.3)

ouY =a'%  como definido anteriormente.

Os valores dé:, em quei pertence a populacdo 1, devem ser o maximo pbssive
separados d¥:, comi pertencente a populacdo 2. O método busca, esm@ontrar os que
ndo vao fornecer uma diferengca maior (maxima digaede meédias) entre 0s grupos,
comparando-os com a média ponderada das médids’'date cada grupo.

Utilizar-se-4 o pacote estatistiS8TATALL para estimar a func¢éo discriminante, que
também fornecera todos os indicadores necessaaop propdsitos deste trabalho.

3.1 Fonte dos dados

Os valores das variaveis dos modelos anterioresrderigem as varias desagregacoes
utilizadas. Esses dados representam variaveisnda ér seis bairros do municipio de Aracaju,
baseadas em pesquisa de campo ocorrida em 2002Censm Demografico do IBGE de
2000.

A descricdo das varidveis utilizadas neste trabahsuas desagregacfes foram
baseadas em Lemos, Santos Filho e Jorge (20058 eetassidades do presente trabalho,

conforme Quadro 1.
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Quadro 1 — Variaveis: definicdes e conceitos

Variavel* Definicdes e Conceitos

HOMIC E a taxa de crime contra a pessoa. Foram escolb&leasos mais extremos que implicam péerda
e/ou risco de vida para a vitima, quais sejamoositidios culposos, dolosos e atentados.

HOMB \VVariavel binaria: 1 = ocorreu homicidio; 0 aanocorreu homicidio.

Desocupacao cujproxy é a taxa de desemprego. Foi considerado desendpregadividuo que
DESEMP |néo estava trabalhando no momento da entreviste dayvia procurado uma ocupacao nos trinta

dias anteriores.

POBRE Insuficiéncia de renda: porcentual de entrevistadosbairro pertencentes aos dois estratos
inferiores, ou seja, cuja renda familiar era deR§&00,00. E um indicador de pobreza.

TEMPO Proxy para o vinculo com o bairro, representado pelgptede moradia no bairro. E o percentyal
de moradores com até dois anos no bairro.

INFRAL1 |Conjunto de bens infraestruturais. Nest® chimitados a existéncia de posto policial e esmcol

SAUDE |Disponibilidade de postos de saude.

ESPORTE | Disponibilidade de quadra de esporte.

DESPOL | Confianca nas instituicdes policiais e jigdd, medida a partir da atribuicdo de nota entel 0.

Relacdo de jovens nos bairros cuja afericao abrasdeixas de 15 a 19 anos (JOVEML1) e de 15 a
24 anos (JOVEM2).

JOVEM

Fonte: Elaboracédo baseada no trabalho de LeB@#ps Filho e Jorg@005).
e As conversdes partiram de Lemos, Santos Filho @eJ(#005) e as subdivisdes partiram deste e dassitzle do

presente trabalho.

As variaveis JOVEM1e JOVEM2foram coletadas no Censo Demogréfico do Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE) — 2000 variavel criminal HOMIC foi
levantada a partir dos registros da Policia Citl(Srimeiro semestre de 2002) e desse censo.
As variaveis DESEMP, POBRE, TEMPO, ESPORTE, INFR&IOLICIA e ESCOLA,
SAUDEe DESPOLforam obtidas por pesquisa de campo feitas porolse8antos Filho e
Jorge(2005).

Optou-se, neste trabalho, por apresentar apergesadgcoes estatisticas das variaveis
gue foram utilizadas nas regressdes. Os resultaedt#® no Quadro 2, que fornece as

estatisticas descritivas basicas das variaveis.

Quadro 2 — Estatisticas descritivas das variaveis.

7~

Variavel para Estimacéao Média Desv. Pad. Minimo Méaxno
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HOMIC (dependente) 0,71 1,18 0,00 4,91
HOMB (dependente binaria) 0,50 0,51 0,00 1,00
DESEMP 0,28 0,11 0,08 0,52
POBRE 0,31 0,17 0,00 0,62
TEMPO 0,16 0,08 0,03 0,43
ESPORTE 0,56 0,30 0,03 0,99
INFRA1 0,54 0,32 0,01 0,99
SAUDE 0,84 0,20 0,28 1,00
DESPOL 0,26 0,10 0,09 0,47
JOVEM 1,95 0,10 1,56 2,11
Numero de observacfes para cada variavel = 36

Fonte: Elaboracédo baseada nos dados do trabalbenaies, Santos Filho e Jor(f005).

O Quadro 2 ajuda na avaliacdo dos coeficientesmbaielos estimados e apresentados

na Sec¢ao 4, a seguir.

4 Andlise e discussao dos resultados

4.1 Andlise dos determinantes dos homicidios em Araju

O modelo, a segquir, foi ajustado considerando quari@vel HOMIC seja explicada
pelos logaritmos das seguintes variaveis: desemmpfiddESEMB, falta de confianca na
policia e na justica LDESPOL, quadrado da disponibilidade de bens esportivos
(SLESPORTE razéo das taxas de jovens entre 15 e 24 ano®e 2 anosLJOVEM), posto
policial (LINFRAJ, quadrado da insuficiéncia de renda ou pobr8t® OBRE, quadrado de
posto de saude&S[LSAUDE e vinculo com o bairrdcTEMPO). A estatisticd encontra-se em

paréntese, abaixo de cada coeficiente.

HOMIC =—-4,743 + 3,713HOM + 0,498 DESEMP + 0,47Q.DESPOL-

(2,743 (15,547 2,823 1(999
— 0,08&6LESPORTE + 10,547LJOVEM - O0,1T6NFRA1 +
3,599 3(779 %660
+0,196LPOBRE - 0,57SLSAUDE + 0,490TEMPO
2,389 ;219 2(486
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Os sinais dos regressores, com excecdo da vam&MPQO, estdo de acordo com 0s
esperados pelas teorias descritas anteriorment®uddro 3 podem-se observar melhor as
estimativas e a qualidade e ajustamento do modelo.

No modelo ajustado, as varidveis explicam 89,7%vdasacdes na taxa de homicidio
e todos os coeficientes sdo, em conjunto, estatmgnte diferentes de zero.

Segundo o modelo, parte dos homicidios ocorridosAeataju € explicada pelos
determinantes: desempreddHSEMB, falta de confianca na polici®ESPOL), proporgcao
de jovens JOVEM e tempo ou vinculo com o bairrdEMPQ. Estas sdo as variaveis
apontadas pela teoria da Desorganizacdo Social egpiicativas do crime. Além do mais, 0s
seguintes determinantes: disponibilidade de bensutiglades publicas HSPORTE e
INFRAJ) e de diferenciais de pobreZBEMPO) - corroboram com as explicacdes da teoria da
Escolha Racional. Pode-se conclaipriori que essas teorias foram mais bem identificadas
por varias variaveis explicativas da criminalidase Aracaju. Entretanto, dado o peso da
variavel JOVEM na explicacdo das taxas de homicidios, poder-sefialuir que a primeira

teoria teria maior peso na explicacdo que qualquea apresentada aqui.

Quadro 3 - Determinantes dos homicidios em Aracaju.

HOMIC
Regressores Coeficiente

(p-valon

-4,743
(0,011)

3,713
(0,000)

DHOM

0,498
(0,009)

LDESEMP

0,470
(0,058)

LDESPOL

-0,086
(0,002)

SLESPORTE

10,547
(0,001)

LIOVEM

LINFRA1 -0,176
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(0,014)

0,196
SLPOBRE

(0,025)

-0,573
SLSAUDE

(0,037)

0,490
LTEMPO

(0,020)
R2 0,897
R2? Ajustado 0,858
D.W 1,194
Prob (Estatistica F) 0.000

Fonte: Elaboracéo a partir dos resultados da re@pés-log.

As analises de todas as variaveis séo feitas wirselgixando-se a variavéOVEM
por ultimo, dada a sua importancia nos resultagossantados nos modelos ajustados.

De imediato, pode-se ver que um aumento de 1%arégs/eisDESEMR DESPOLe
TEMPO teria impacto positivo aproximado de 0,005 unidadeada uma, na taxa de
homicidio.

Espera-se que com o0 aumento do desemprego os@umentem, principalmente os
relacionados com roubos, furtos, trafico de drades que, indiretamente, aumentam as taxas
de homicidio. Por outro lado, o efeito da faltacdafianca na policia faz com que ocorram
dois fatos que levem ao aumento dos homicidiosinoepro diz respeito a possibilidade de o
criminoso sentir-se seguro para cometer homicigitssendo uma chance de ndo ser punido
devido a ineficiéncia policial. Além disso, a capade de o cidadao resolver fazer “justica
pelas préprias méos”, vindo a praticar homicidm®ae forma de se proteger de criminosos.

Com relacdo a@EMPQ ou ao vinculo do morador com o bairro, esperavaraa
relacdo negativa com os homicidios, ja& que haveri@riacdo de lagcos sociais que
aumentariam a coesdao social. Entretanto, o simsitiym pode sugerir que, ao invés disso,
parte dos cidadados que nao confiam na eficiéncpotieia possa estar envolvida de alguma
forma em homicidios, querendo, assim, “garantig seguranca ou simplesmente sugere que
a variavel ndo é adequada para a tarefa de repesmjuela coesdo. Essas sdo apenas
algumas hipéteses explicativas e suas comprovagfesfutacdes estdo além do escopo deste

trabalho.
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A varidvel POBRE como definida na secdo anterior, € usada peldaarda Escolha

Racional e evidencia diferenciais econdmicos eogrenoradores e a possibilidade de haver
oportunidades que levem ao crime, dada a analissuste beneficio feita pelo criminoso.
Uma queda de 1% nesta variavel faria a taxa dedidimicair em cerca de 0,002 unidades,
aproximadamente, mantendo-se tudo o mais constante.

As variaveisESPORTEINFRA1 e SAUDEtambém agiriam da mesma forma, sé que
na direcdo inversa. Assim, um aumento de 1% nestd&veis teria um impacto redutor na
taxa de homicidio de 0,0009, 0,00176 e 0,00573adl@sl, em média, respectivamente.

De todos os regressores do modelo, nenhum teve mgacto na taxa de homicidio
do que a variavelOVEM Esta variavel indica se os jovens do municiptéesu ndo numa
faixa etéria considerada mais letal para a popalagd5 a 24 anos. Portanto, a variavel
JOVEMaumenta quando a taxa de jovens dos 15 aos 24aan@nta relativamente a taxa de
jovens que tém 15 a 19 anos. Espera-se, com ige@ tpxa de homicidio também aumente.
Segundo os resultados do Quadro 3, um aumento deml3OVEM que representa essa
relacdo, conduziria a um aumento na taxa de homid&lcerca de 0,106 unidade.

Malgrado as teorias da Desorganizacdo Social esdallia Racional serem apontadas
como as gue mais possuem variaveis explicativaswodelo e, portanto, as que mais bem
explicariam a taxa de homicidios em Aracaju, otefexpressivo da variavéDVEMjoga luz
sobre outras teorias. Esta variavel se relacioma &s teorias do Aprendizado Social, do
Autocontrole, do Controle Social e, novamente,asideda Desorganizacdo Social, de forma
direta e indireta, dependendo da forma como caoldatexpde sua estrutura. Posto isto,
pode-se dizer que a criminalidade em Aracaju pa&ieegplicada por varias abordagens e
todas elas teriam seu mérito na explicacdo dessenkeno.

Waiselfisz (2008), ao referir-se a relacdo entmmibaios e jovens no Brasil, afirmou
que, entre 1996 e 2006, os homicidios na populdedbs a 24 anos de idade passaram de
13.186 para 17.312, representando um aumento dede=i34,3%. Esse crescimento foi bem
superior ao experimentado pelos homicidios na pggol total, que foi de 20% nesse
periodo.

Outra forma de ver a importancia entre os honosi@ os jovens é a partir da Figura
1, que ilustra a evolugédo de 2002 a 2006 entrensenul de homicidio total e o niumero de
homicidio juvenil em Aracaju, que compreendem jeveins 15 aos 24 anos. Os valores,
nesse grafico, mostram uma correlacédo positiva,8@ éntre esses dois niameros, 0 que €

bastante expressivo.
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Fonte: Elaboracéo a partir dos dados disponibitizgambr Waiselfisz (2008).
Figura 1: Numero de homicidios total e juvenil enadgju de 2002 a 2006

O impacto causado pelos jovens nos homicidiosaivaimente alto e alertaria para a
necessidade de politicas publicas direcionadasjev@®s, as quais, em muitas situacoes,
poderiam conduzir a medidas impopulares ou questan, dadas as especificidades de seus
componentes. Nesse caso, por exemplo, Levitt (20056) polemizou ao apresentar uma
explicacédo para a queda do indice de criminalisexdeEstados Unidos, relacionando crime,

aborto e juventude. Segundo esse autor,

“(...) o efeito mais dramatico da legalizacdo dooatio — e que levaria anos para se
fazer sentir — talvez tenha sido o seu impactoesabrriminalidade. No inicio dos anos 90,
precisamente quando a primeira leva de criancascidas apés o caso Roe x Wade
chegava a adolescéncia — época em que os joversgxdp masculino atingem seu auge
criminoso - o indice de criminalidade comecou a.c@i que faltava nessa leva, é claro,
eram as criancas mais propensas a se tornarem easas. A criminalidade continuou a
cair a medida que uma geracéo inteira alcancou aomdade, dela excluidas as criancas

cujas maes nao haviam querido pd-las no mundo”.

BN

O combate a criminalidade, portanto, passa portgegscomplexas que incomodam a
sociedade, por envolver valores, normas e relighd@tacao de Levitt (2005) foi apenas uma
mera ilustragdo do problema. Cabe a este trabgleoas um procedimento positivo de

analise, baseados em dados e modelagem estatistica.

4.2 Escolha do modelo para respostas dicotomicdegit versus funcao discriminante

O proposito desta secdo é selecionar um modelo marres acertos frente as 36

observacdes de zeros e uns, usadas neste tralbathaspanalises probabilisticas. Para tanto,
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tomaram-se duas funcgdes discriminantes e um madaogioe verificou-se o desempenho de

cada modelo quanto aos acertos sobre os valorearidael de respostadOMB). Convém
destacar que este procedimento foi realizado deaddopequeno numero de observacdes (36),
precisando mostrar que o método proposto seria®adaquado possivel.

Apresentar-se-ao, agora, os resultados de cad&londdscriminante para, depois,
fazer a comparagcdo com o modelo logistico. Foradados dois modelos, dsl, que
apresenta os resultados e toma como base as mesnda®is do modelo logistico, ajustado
por stepwise e 0 dsi, que usa as variaveis ajustadas pelo mesmo popcesas
independentemente dos resultados logisticos.

Para odsl, a funcdo discriminante padronizada é a seguivédores deF entre

parénteses):

HOMBDSL = 0,4102DESPOL - 0,682BLESPORT+ 0,4596JOVEM
(0,9393 (0,7075 (0,923

- 0,591%INFRA1 + 0,03186LPOBRE - 0,8233LSAUDE
(1,967 (0,018 (2,298

+ 0,0572.TEMP
(0,080%

em queHOMBDSL € a variavel binaria da discriminagdo, cuja fung&eriminante tem os
mesmos regressores que o modadit , que sera visto a seqguir.

A funcdo discriminante, calculada a partir do®datnantes acima, ndo € um modelo
bem ajustado para classificar os valores de didetisrda variavel dependente, pelo fato de a
razao de verossimilhancRY) igual a 0,734 ser menor queFocalculado (=1,45) a 1% de
significancia.

Isto pode ser comprovado pelo fato de BéWountser de 50%, ou seja, a funcéo
discriminantedsl s6 acertou a metade das 36 observacdes, cujebuiisdio € 50% dos
bairros, possuindo valor 0, que indica que ndo adwmicidio, e 50% dos bairros, com valor
1, que indica o contrario.

Com relacdo a funcadsi, esta foi derivada ao retirarem-se as variavgarér dos
valores da estatistida dos coeficientes de cada variavel, mantendo-se odelm aquelas

com maiored-'s. O melhor modelo foi obtido a partir das varidveriginais, sem qualquer
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tratamento sobre elas. Assim, os resultados ddgiemtes das variaveis selecionadas e o0s

respectivos valores's da fungdo padronizada sao:

HOMBDSI= - 0,29DENS- 0,44MESJUS 0,15DESPOL- 0,4300VEM
(1,929 (2,342 (1,339 (1,61

+ 0,308NFRA1
(1,763

em queHOMBDS:i ¢ a variavel binaria da discriminacédo cstepwiseéndependente, que € a
mesma da funcéo discriminars!.

Assim como o0 modeldsl, este modelo n&do se ajustou bem aos dados, naste @i
melhor que o anterior. S&R foi igual a 0,8725, frente a ulde 0,87685, ou seja, valores
bastante proximos, o que deixaria davidas sobreusey mesmo porque 0s coeficientes
individuais séo estatisticamente melhores que agueim meédia. No entanto, SeCount
foi de 50%, igual ao da funcéadsl, o que mostra que a funcdo ndo € muito boa para
classificagdo, ja que a possibilidade de erro édgae pode haver um custo importante
associado a isto.

Finalmente, estimou-se umogit a partir do qual se fizeram as inferéncias que
ajudaram na solucdo do questionamento colocadatrm@ucao deste artigo. Assim, regrediu-

se 0 seguinte modelo cujos valores entre paréntéeess estatisticas z:

HOMBI = - 35,213 + 553MESPOL — 0,94%LESPORTE + 74,76 JOVEM —
0,923 INFRAL
(2,14) (2,219 (2,779 (2,299 {2,089

+ 0,986LPOBRE - 6,198LSAUDE + 4,33BTEMPO
©.,010 2,399 (1,909

Os coeficientes estimados, na equacdo anteripendrespeito as elasticidades dos
logaritmos das chances a favor da ocorréncia deicidion com relagcdo ao conjunto de
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regressores apontados como estatisticamente saghibs em (11). SeBseudo R= 0,47,

além daRVigual a 22,024 (p-valor=0,00252), indica que éhom model8.

A analise dos coeficientes e destes indicadoregudte ndo merece ser enfatizada, ja
gue 0 gue interessa realmente sao as probabilidkdesorréncia de homicidio, que serdo
analisadas na préxima sec¢ao. Aqui, 0 que maissgaré o seount R = 85,3%, que indica
que ologit tem mais sucesso nos acertos que as funcdesndisamntes anteriormente
apresentadas. Enquanto estas classificaram coeetani8 das 36 observacoesogit
acertou 30, ou seja, mais de 83% dos casos. Esgliat® corrobora para que logit
estimado seja um modelo bastante interessanternfaria sobre a criminalidade em Aracaju,

principalmente na analise probabilistica, algo sgra feito logo a seguir.

4.3 Analise das probabilidades (e suas variacbesiias chances a favor de ocorréncia de

crime em Aracaju

Nesta secao, os homicidios em Aracaju serdo adaksa partir das probabilidades e
de suas variacOes. Para tal proposito, estimoussdogit a partir do qual se fizeram as
inferéncias que ajudaram na solucdo do questiontamesiocado na introducdo deste
trabalho. Assim, regrediu-se 0 modelo apresentadQumdro 4 cujos valores em parénteses
S8o0 as estatisticas

Foram considerados trés elementos na analisecebam favor (de ocorréncia de
homicidio), calculado pela expresséao (9); probdade média de ocorréncia de homicidio em
Aracaju Pn), calculada pela expressao (7); e efeito margiéadio EFM), calculado como a

sequir:

EFM; = S(1— Py)Py
(12)

em queEFM; é o efeito marginal dgésimavariavel do modelo sobre a probabilidade média

(Pw) de ocorréncia de homicidio em algum dos baireAmcajd.

QUADRO 4: Determinantes da razédo de chancesaa tlvocorréncia de homicidios,

® O problema da heterocedasticidade associada mesio foi corrigido pela matriz de covariancia, Huber

e White.

°® Uma outra forma de encontrar o EFM é encontrade trabalhos de Cangado e Aradjo Janior (2004) e
Meneguim e Bugarin (2004apudCancado e Aradjo Janior (2004)].
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efeitos marginais das variaveis explicativas salrprobabilidades dessas ocorréncias

HOMB
Regressores e Chances a
L. Coeficiente 10 EFM;
estatisticas favor
(valor-p)
- 35,213
CONSTANTE -- --
(-2,141)
5,530
LDESPOL 252,144 0,466
(2,214)
0,945
SLESPORTE 2,573 0,080
(2,772)
74,76
LJOVEM 2,9E+32 6,294
(2,296)
-0,923
LINFRA1 2,51683 -0,078
(- 2,088)
0,989
SLPOBRE 2,68854 0,083
(2,010)
-6,119
SLSAUDE 492 257 -0,5622
(-2,391)
4,333
LTEMPO 76,1725 0,365
(1,906)
Count R2 85,3 -- -
Pseudo R2 0,47 -- --
Razao de verossim.-RV 22,024 -- --
Estatistica RV 0,00252 -- --

Fonte: Elaboracéo a partir dos resultados gl@ssao logistica.

A vantagem de o efeito marginal ser calculadoalé&msna esta na simplicidade de se
obter um indicador da variacdo da probabilidadea parmunicipio como um todo, ja
ponderado pelas probabilidades individuais.

Os resultados desses procedimentos de calculactdases a favor e dos efeitos
marginais estdo apresentados no Quadro 4, que tamyesenta os valores dos coeficientes
e as estatisticas do modégit.

190 valor 2,9E+32 do logaritmo da varidvel JOVEM dolocado em notagdo cientifica porque ele é bastant
expressivo, indicando que a chance de ocorréncihoddcidio seria extremamente sensivel ao aumemto n
nimero de jovens em Aracaju. Esta notacdo, apesercdmum, € Util nesse tipo de situacdo. Algo lainfoi
feito por Lisboa e Andrade (2010) ao reportar eeeifipacéo e resultado de modelo logistico em saéalie
criminalidade.
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A terceira coluna apresenta os valores das chanéagor de ocorrer homicidio em

algum dos 36 bairros de Aracaju. Com esses valérpsssivel encontrar untiotjit médio”
de 2, 28, o que resulta numa probabilidade médiaude homicidio ocorrer de
aproximadamente 91%, que mostra a probabilidadedeéncia de homicidio em algum dos
36 bairros, dados os valores médios dos regressdue® 0 mais constante.

Dos resultados do Quadro 4, os que mais chamamaate aumento das chances a
favor estdo a falta de confianca na poli@&EPOL), a razdo entre faixas etarias de jovens
(JOVEM e a disponibilidade de bens infraestruturaisdagaa saudeSAUDB. Assim, um
aumento de 1% em DESPOL aumentaria as chance®adav mais de 252 vezes, tudo o
mais constante. Entretanto, uma reducdo de 1% navehJOVEM fazia essas chances
cairem extraordinariamente (cerca de 2,9E+32) eaumento de 1% na variavBIAUDE
reduziria as chances de homicidio em mais de 482sve

Pela analise do efeito marginal, a variacdo dagiitidbade de um aumento de 1% em
JOVEM em relacdo ao seu valor médio de 1,95 seria 24 fontos percentuais, que € o
maior dentre os efeitos marginais apontados no QuédAlguns aspectos desta variavel
foram discutidos na secdo anterior. Esse fato woafvarias teorias, além da abordagem da
Escolha Racional e Desorganizacdo Social, comonpialenente explicativa das taxas de
homicidio em Aracaju, a saber: Aprendizado Sogiatpcontrole e Controle Social.

Por fim, cabe observar que um aumento de 1% nasves infraestruturais
ESPORTE POBRE e TEMPO aumentariam as chances de ocorréncia de homicidios

cidade, enquantitiNFRA1as diminuiria.
5 Concluséo

O estudo objetivou identificar os principais deterantes sociais e econdmicos da
taxa de homicidio em Aracaju e analisar como elesferem na ocorréncia dessa taxa. Os
resultados econométricos apontam que os deterremastatisticamente significativos das
taxas de homicidios foram desempreD&$EMB, falta de confianca na policiBESPOL),
bens/servigcos publicos como sau@AUDE, esporte ESPORTIEE e escola e posto policial
(INFRAY), tempo de permanéncia no bairlEMPO), insuficiéncia de rendaPOBRE e
razdo entre faixas etarias de joved®VYEM. Com excec¢do da variavéEMPQ todas as
outras variaveis tiveram sinais condizentes comesggerados pelas teorias e trabalhos

empiricos e com 0 senso comum.
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A variavel JOVEM mostrou ser o determinante essencial na deter&ondgs crimes

de homicidio e da probabilidade de sua ocorrénmiaAgacaju. O efeito marginal desta
variavel sobre a probabilidade de ocorréncia deitidio foi especialmente importante tanto
para 0 municipio, como para seus bairros em péaticu

Cabe destacar que o moddlagit confirmou a importancia dos jovens para a
criminalidade em Aracaju, razdo por que uma reduigi®% na variavelOVEM diminui a
probabilidade de ocorrer homicidio, em algum badeocidade, em 6 pontos percentuais.
Esses resultados apontam para a necessidade rikyr g®liticas publicas voltadas aos jovens,
como forma de reduzir o envolvimento destes contipal de crime. Afastar os jovens de
situacdes de riscos criminais poderia reduzir thastente as chances de homicidio.

Outro objetivo foi identificar que teoria(s) melhexplicaria(m) a criminalidade em
Aracaju, a partir dos resultados obtidos. As teoda Desorganizacdo Social e da Escolha
Racional foram identificadas como as teorias quesqaen ser capazes de explicar a
criminalidade em Aracaju. Conforme estudos empdricitados, as variaveiDESENP e
DESPOL, quando elevadas, contribuem para a desorganizagdal e, por consequéncia,
com a taxa de homicidios. Por outro lado, as vaeis8AUDE ESPORTEINFRAle POBRE
estdo relacionadas as decis6es econdmicas dogsigebtre em que atividade atuar (legal ou
ilegal) e, portanto, sdo condizentes com a Te@iBstolha Racional.

Apesar de essas teorias serem identificadas p@swaariaveis, o fato de a variavel
JOVEM ter efeito expressivo sobre a taxa de homicidioAgacaju insere as teorias do
Aprendizado Social, do Autocontrole, do Controleci8b e, novamente, a teoria da
Desorganizacdo Social, como potencialmente explatlessa taxa, j& que todas elas estéo,

de alguma forma, relacionadas a juventude.
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